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Au Sujet de Synaltic

Experts en Data Management, passionnés d’'Open Source et d’Innovation !

Synaltic o

ﬁf‘%ﬁﬁiﬁ“‘i+ V|m|mmf 2 e ,\g Bouy, ,,erl3 @ Le Point

20 ans d'expérience dans le Data Management et plus de 250

projets réalisés en France et dans les pays limitrophes.

30 collaborateurs certifiés intervenant en France et dans les

pays limitrophes, contribuant aux communautés d'utilisateurs.

Acteurs innovants par sa R&D, depuis plus de 14 ans, nous
pratiguons le CIR : nous accueillons un doctorant et

participons a des projets collaboratifs européens.

-stalend ’@ TRIFACTA 388 debezium

2006 2015 T 2018

Le CDC enfin en temps réel |
Et libre en phus

2018
gk e schon ce Data
Feden n Open Source

7 dremio
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Synaltic, expert Dremio depuis 2018 en France £ “1Synaltic

Sur ces quinze dernieres années, les solutions répondant aux enjeux du big data n'ont cessé de bouleverser le marché. C'est l'open source et le cloud qui auront le plus
apporté d'innovation dans cette ere nouvelle ou la donnée est devenue le nouvel eldorado. Dans ce paysage, Dremio a fait un pari : apporter simplicité, collaboration,
convivialité sans perdre de vue la performance attendue par les utilisateurs dans le cadre d’une interrogation ad hoc.

Ce sont pour toutes ses raisons que Synaltic fait trés vite le choix de Dremio, se rapproche rapidement de I'éditeur et de la communauté, et forme ses collaborateurs dés 2018.

Consultant . . .
Synaltic partage son expertise Dremio

Dremio Confirmé

® 20 ans d’expérience. ® 5 ans d'expérience From Business SUBSILTACE
) ) Intelligence to

@ Java J2EE, Data Warehouse, SQL, Talend, @® Python, Machine Learning, SQL, Data Streaming Decisions

MariaDB ColumnStore, Hadoop, Apache Kafka, Warehouse, Apache Kafka, Oracle, Snowflake Subsurface - 2 Mars

Apache Airflow 2023

@® Dremio : Couches Sémantiques, Accélération, gg:g%afggofgn;ns de

@® Dremio : Architecture, Cloud, Pont Hadoop, Accompagnement client découverte et prise en ) )

Déploiement Yarn, Déploiement Standalone, main de Dremio M'Sﬁ.t e? a\c/’an}. d’une

Accélération, Couches Sémantique, Apache 3;cd|0%<r:1é1£ er? gg;?:ﬁag

Iceberg. vers un data lake S3

alimenté via Apache
Kafka au format Apache
Iceberg.

Charly Clairmont
Chief Technology Officer

Dremio  actualise en
temps reel les jeux de
données pour les livrer

Formations Synaltic - Dremio

o {'V:.::'{}Sgnultic
® Systéme Avancé de gestion de base de données, SQL, Talend, Tableau, Data Warehouse, Gestion agiles aux-metiers.
de projets de données, Data Engineering, Data Visualisation, Gouvernance, Sécurité
@ Dremio essential (Dremio utilisateurs métier, Data Curation), Dremio Avancée (Gouvernance, Accélération) OW2Con 2019, Paris Open Source Summit
“ " ) . 2019, Big Data Paris 2020, Modern Data
® “Compagnonnage” autour des projets Dremio Stack France

£5Synaltic @ dremio
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Au Sujet de Dremio

Le Data Lakehouse Facile et Ouvert

- Fonctionnalités et performances type Data Warehouse directement sur le
Data Lake

— Accélération des requétes pour éliminer les copies et les extraits de B
— Couche séemantique pour permettre du libre-service gouverné

— Multi-connecteurs de base de données pour permettre des requétes
fédérées

Enterprise Adoption

- +de 1000 références d'entreprises de tous les secteurs
—  5des 10 entreprises du Fortune 10

Open Source et Communauté

- Apache Arrow (60M+ downloads/m), Apache Iceberg, Nessie
— Créateur et organisateur de la conférence Subsurface LIVE

Fondée en 2014, Version 1.0 en 2017

MICHELIN

TransUnion

NUTANI>C

RBC

Cargo

BNP PARIBAS

Q sl:ctnt;cr%

h chartere
Honeywell

JPMORGAN
CHASE & Co.

DIAGEO

@ L ®ic

@NCR FACTSET

Gsoftware~ g8 Microsoft
EY Fannie Mae'
TELENAY Comeric Bank
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Historigue du Data Warehouse a 'Open Data Lakehouse

QJASPERSOFT @ KNOWAGE % M presto &+ @ Parquet (s ﬁlremlo ICEBERG _é_ L i ‘

Un nouveau modéle pour la Bl Introduit le traitement Big Data Analyse en libre-service sur le datalake
@ Principalement on-prem @ Capacité de calcul et de stockage fixe @ Format de fichier et de table ouvert
@ Peu d’experts certifiés @ Principalement on-prem @ Pas besoin de copier et déplacer des

@ Difficile a utiliser et a maintenir données

@ Plusieurs moteurs disponibles

\ DEPUIS 2004 / \ / \ AUJOURD’HUI /
“ ju— . - -

teradata, (Nnevezza ORACLE & Server P O @SF Greier  SEsnowfike
CLOUD DATA WAREHOUSE
| ]

Chargement transactionnel et analytique Analyse sur I'entrepot de données Cloud D a ta — a S — < : O d e ?
@ Capacité de calcul et de stockage fixe @ Stockage et calcul “On Demand” eee .
@ Principalement on-prem @ Format prioritaire de données
@ Difficile a utiliser et a maintenir @ Limité a un seul moteur

@ Codt prohibitif et non maitrisé

1980 - 2010 , \. ,
o / N S

o ) .
{;ﬁ?Sgnultlc ﬁ/ dremio



Les entreprises veulent démocratiser les données... comment ?

Data Science Dashboards Apps

Jupyter  SQL 'q_i'_lj' ] O ety _'~-+~f

-

= Forte demande d'acces
aux données

= Le volume des données
explose

= Gestion de la sécurité

= Exigences de conformité

= Ressources limitées

Data Lake Autres Sources
% % Nouvelles sources
RDBMS RDBMS

Bases de données d'applications | 10T |
Web | Logs
‘('(:E?Sgnultic & dremio

P



Data Warehouses : Co(teux, Propriétaires, Complexes

Data Science Dashboards Apps
@ @4 d [ZIEE
]
g O G % 2

— [, ]

, s e
EEE8 EEES EBEEE
EE8 88 E888 EE888

Data Lake Autre Sources

x Colts augmentant de
maniere exponentielle

x Vendor lock-in

x Engorgement de I'équipe IT

x Impossibilité d'explorer les
données

x Pas de libre-service

Données nouvelles

Bases de données d'applications | 10T |
Web | Logs

) ) .
£$iSynaltic ¢ dremio



Dremio Data Lakehouse: Facile, Ouvert, 1/10éme du co(t

Data Science Dashboards Apps
e 4y < N R
Jupyter QL (9 p ] Mol ‘.___j;;
.\-/ +++ O el Lo

7L ODBC | JDBC | REST | Arrow Flight 1

t 1 ﬁdremio t 1

D Apache Iceberg % Apache Parquet

1 Parallelism | Caching | Optimized Push-Downs 1l

Data Lake Autres Sources

ADLS RDBMS RDBMS

v Performance

v Elimination des silos

v Amélioration de la découverte

et de l'accés aux données

v Pas de copies

v Economique

v Pas d'enfermement chez un

fournisseur

Données nouvelles

Bases de données d'applications | 10T |

Web | Logs

- )
£ ¥:1Synaltic
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L'avantage Dremio

Analytique en libre-service

Interface utilisateur moderne et
intuitive

Vue unifiée des données
(en local, hybride et Cloud)

Requétes fédérées

L

=
v

Données ouvertes,
pas de lock-in

Basé sur des normes impulsées par
la communauté, notamment :

@® Apache Parquet
@® Apache Iceberg
@® Apache Arrow

Performance
a 1/10éme du colt

Requétes performantes
Haute concurrence

Pas de copies de données colteuses
a gérer

{?‘Ej‘Sgnultic G/Vdremio
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Data as a Product

= Qualté
= Réutilisation
= Documentation

Orienté Métier

= Structure

= Propriété

= Responsablité

= Producteurs / Consommateurs

Data Mesh

Self-Service (Libre Service)

= Acces
= Catalogue
= Partage

Gouvernance Fédérée

= Securité

= Conformité

= Interopérabilité

= Données Personnelles

45Synaltic ¢ dremio



Architecture Dremio

Bl tools, data science notebooks, SQL editors

1L ODBC | JDBC | REST | Arrow Flight 1l

Intuitive U/I SQL Runner, No-code Ul for self-service data curation/sharing

Unified view of data with view/table hierarchy, built-in data
catalog and lineage

Semantic Layer

R

Query Engine @ Query acceleration - Data Reflections, Federated queries
?ﬁremlo

@® Apache Arrow-based, vectorized execution

query routing

T Iceberg, Delta Lake | Parquet, ORC, JSON, CSV Readers | ARP Connectors Tl

VM | K8S | YARN

Cloud Object Storage

E s3 r

@ Elastic engines, Multi-engine architecture, workload management,

Governance & Security

RBAC, fine-grained access
control, authentication,
auditing and query history

On-Prem

==

RDBMS

o) .
{ ¥-1Synaltic

?" dremio



Toutes Données - Tous Clients

Data Lakes
" & 0
=5
W W

Databases

AVe
TAY

| ) & 4

7
o]
—

On-Prem

é]sbel.l.o

Bl & Data Science

OO siiperset

MicroStrategy

amazon
QuickSight
m Power BI

44 )
Yy¥+tableau

@ GoodData

.
Jupyter
L]

Qlik@

I, ThoughtSpot.
/) preset

& Looker

lga'e Vo~
AW D

@ Amazon
SageMaker

& DBeaver
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Couche Sémantique Orientée Domaine - Data layer

Data Lakes
w = Q
‘s

Databases

Ve
AT

A 3

ad(e
o8- ve

On-Prem

R o O

Semantic Layer Domains

SALES

SUPPLY CHAIN

HR

MARKETING

PRODUCT

FINANCE

Bl & Data Science

OO siiperset’

MicroStretegy
amazon

m QuickSight
!m Power BI

i .
Yy¥+tableau
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Couche Sémantique Orientée Domaine - Accélérations

Data Lakes Semantic Layer Domains

* %: e SALES
® & @ il il

MARKETING

E B E

Databases SUPPLY CHAIN PRODUCT
n : BEEE BEE
S W %

X @ F‘ HR FINANCE
"o N EEE EE88
o W
o0

Reflections

On-Prem

A v O

Bl & Data Science

OO siiperset’

MicroStrefegy

amazon
m QuickSight
m Power BI

i .
Yy¥+tableau

@ GoodData
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Formalisation de la Couche Sémantique

@® Analogue aux
techniques de
modélisation standard
des data warehouse

@® Favorise une solution
plus performante et
nécessitant peu de
maintenance

@ Réutilisation des vues
logiques (VDS)

@ Agilité des équipes de
développement et les
utilisateurs métier

@® Meilleur controle sur
les données

Couche

Application

Couche
Business

Couche
Préparation

Couche

Physique

Acces par applications et outils de reporting
GROUP BY et filtrage des requétes
Accélérations agrégées occasionnellement

Logique métier partagée entre les utilisateurs
Transformations des données d'entreprise
Accélérations brutes et agrégées nécessaires pour
une majorité de requétes

1 VDS pour 1 PDS

Nettoyage des données

Filtrage / masquage basé sur le code ou basé sur les
données

Ensemble de données physiques

it e ) R 1 ey )

R . .
{:ﬁSgnultlc ?/ dremio



Data Lineage

Q

cab_trip_detailed Data Cataleg % Graph Reflections

nyc-cab.1_metier

} Focus "cab_trip_detailed”

Sources (2) Parents (6) Q Children (6) Q
cab tip cabs_trp_detailed demot
* nyecab)_socle =] fyc-cais 1_metier @edaimant
2 o 0
2 0.
o .
sbcrab ype
cab_payment_ype Hovear [ ———
nye-cab.0_sorla Bl @ecsmont
0
Jabs = FHvendor_id
Descendants: 8
vendor_lael
Field 2 dbevendard
[ pickup_datetme
ot detesme
cab_rats_cods emo_vendar_trp
nyc-cab0_socla # #fpasconger_count @ceamen
b S #4rio_distanca 0. 0
Descendants: 8 0
Field: 2 #ma’mu’in 3
abcraia_coda lebel
abcstors_flag_cods
cab_siore flag cah_irip_agg_vendar
nyo-cab.0_sorla abcstors.fleg_label nyc-cab2_applicabi
0
Jobs E 18-
ickup_lacation_id
Descendants: 8 Hpidum.focatin.
Field: a albcpickun_service_zone ‘
abopickup_zone.
tropo lacation id
cab_vendor H dopof Jooaton.
e e _sarla abctiopoff_senice_zone 0
Job -
Descendants: 8 shetropoff_zone
Fields 2 3
#psymznlJypeJd
abcpayment_ype label
cab taxi_zone ##1are_amaunt I demo_km
nyc-cab.0_sorla ryccab
s 5 #ona . 0
Descendants: 8 0
mia_fax
Field: 4 #mea
#:#bp_amount
#41ols_amount

# ffimprovemant_surcharge
#4101 amount

# ffeongestion surcharge.
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Interface Intuitive: Recherchez dans votre catalogue

Recherche dans le catalogue global

@® Recherché par:
O Nom du jeu de données physique
et virtuel
O Nom du répertoire et du schéma
O Nom des colonnes
O Motsclés

Gold Cab Tad NYC
UBER

Etiquette (Dictionnaire de données)

Affichage des résultats de recherche PDS et
@® La correspondance de sous-chaine est VDS correspondants
prise en charge

Navigation par Mots clé

® La fonctionnalité des étiquettes La recherche par balise affiche les résultats
, N .. . indexeés
s'apparente a un dictionnaire de - I |
données. | fins Gold Cab Taxi NYC
Data g‘u\;ﬁ;sﬁ'ransportauon UBER

cabs
@ [ Solution Architect.Jonny

v Spaces (5) ]
| Application 2
|C] Business 18
| Preparation 1
|D Security 2
|C] Solution Architect 33

{?‘E{j‘Sgnultic ﬁdremio
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Interface Intuitive: Wiki & Mots Clés

® Lors de l'affichage d'un PDS/VDS, cliquez sur le bouton "Wiki" vous amene au wiki et au contenu
des mots clés pour I'ensemble de données

® Vous pouvez l'utiliser pour tirer partie des connaissances organisationnelles, prendre des
décisions plus éclairées sur I'utilisation de I'ensemble de données, voir le contenu connexe, etc.

® Le contenu du wiki est composé de texte, de liens et d'images

Q

T—
HYG Tipe Data B catalog Graph Reflections

NYC Taxi Trips dataset S \[oab 2t) (T ) L NG

UBER

vendor_id
] pickup_date

pickup_datetime
] dropoff_date

7 dropoff_datetime

Dimensions

4 trip_distance_mi

W% pickup_longitude

#4  pickup._latitude

rate_code

:}I':'Sgnultic @%remio
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Export de Données

Cette fonctionnalité peut étre activée ou non
Télécharger les données résultats de vos requétes

a)Dremio  vous permet de

télécharger le jeu de résultats = @ Query1 °\°\
sous forme de fichier JSON, CSV
ou Parquet (8 Add Field E] Group By @ Join Filter Columns 6 ColumnsJob: Run Records: 83,328 5s &, v LD
a) Vous pouvez 3USS copier le jeu 3 pickup_datetime 4+ passenger_count ## trip_distance_mi ## fare_amount ## tip_a
de résultats dans le presse- 2013-02-10 21:59:00.000 2 1.61 7.0 '
papiers. Si le jeu de résultats 2013-02-10 22:00:00.000 6 0.98 6.0
2013-02-10 21:57:00.000 1 1.09 6.0

est trop volumineux,
téléchargez le contenu du
tableau pour obtenir les
résultats complets.

3 . .
{;@!@Sgnultlc ﬁ/ dremio
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APl d’acces aux Données

Obtenir les données via UAPI

L'API REST Dremio est organisée par type de ressources telles que
les sources. Elle est concue autour des principes RESTful. HTTP
GET est utilisé pour récupérer les ressources existantes, POST en
crée de nouvelles, PUT les met a jour et DELETE les supprime.

Les objets manipulés par l'API sont les suivants :
1 Catalog API

4 Grant API

1 User API

1 Roles API

1 Reflection API

1 Job API

1 Workload Management API
1 Node Collections API

1 Source API

1 SQL API

1 Accounts API

1 Vote API

1 KVStore API

Pour exporter des données on utilisera 'API SQL

curl -X POST \
http://localhost:9047/api/v3/sql \
-H 'Authorization: dremioicmqifaoro8odelsrjojfih6ne’ \
-H 'Content-Type: application/json' \
-d
"sql": "SELECT * FROM SFIncidents.weapons laws WHERE PdDistrict = '\''CENTRAL'\'' LIMIT 3"

Vérifier le statut du job

GET localhost:9047/api/v3/job/23a4bf43-52aa-5d29-c473-0083c44fe700

Obtenir les résultats de la requéte

GET localhost:9047/api/v3/job/23a4bf43-52aa-5d29-c473-0083c44fe700/results

P .
£ Synaltic

( dremio
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Performance

Architecture Distribuée

O

S

Accélération de Requétes

Gestion de la montée en
charge

{.?.',li{:‘Sgnultic Q?/d remio



26

Performance a tous les niveaux

End-to-End Acceleration

K‘ﬁnow>>>
FLIGHT

K‘ﬁnow>>>
-

Data Reflections™
(optional)

Columnar Cloud
Cache (C3)

Echange Concurrent RPC
sans copie entre le client &
Dremio

Exécution Distribuée, élastique,

vectorisée (SIMD or GPU)

Vues matérialisées
transparentes avec réutilisation
fortement granulaire

Mise en cache distribuée en
temps réel basée sur NVMe

Lecteurs hautes performances
massivement paralleles

{;.'..:»::?Sgnultic

?" dremio



Les réflexions éliminent le besoin d'extractions/importations Bl

Bl Visualizations Bl Visualizations
Rt +h
P - ol

Bl Extracts / Imports
LIVE QUERY

RO KL LIRS

SIAVZE

Derived Tables

20

> % e I P

] = El [ =ar 4 =ar 4
' 1 & Tables and Views
Reflections

Tables and Views

Data Warehouse ﬁremio
o

. %71Synaltic ?’ dremio




Les accélérations sont stockées et optimisées

® Representations =~ Virtual and physical datasets Reflection
physiquement optimisees des

données source, pour
satisfaire partiellement ou

entiérement une requéte 3 la E'LTEtR Us '
I nné ur ountry =
place des donnees source AGGREGATE Cust_name

@® Chaque réflexion est stockée ORDER BY ...
avec une expression SQL
algébrique associée JOIN

® Le planificateur évalue les E JOIN Fustomer, order,
expressions algébriques pour CUZtonjter, item
les substitutions au moment order, item

de I'exécution FILTER
@ Les réflexions peuvent inclure country = US

des données provenant de
plusieurs sources de E E E AGGREGATE
données.

j cust_name
D Customer D Order

ORDER BY ...

Item

E

o . .
£54Synaltic ¢ dremio
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Architecture concurrence illimitée

Query planning service

. with oo concurrency
HEEN L]
s

for Executive Dashboards

H' Medium Engine

HT Large Engine 8

» for Batch Jobs

H‘ HEEEEEEN
J

J
T

) 16
XLarge Engine

for Data Exploration

‘ ‘ J

J
J
J
J
J

{Z‘%%Sgnultic ?/dremio
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Exemple d'architecture “Open Data Lakehouse’

Sources de Couche de Client
données données

Application CLOUDZRA X
= Preparation .
Databases P Data Science
COMMON DATA TRANSFORMATIONS
; Medium Engine for Data Science Jupyter  SQL
g = 9 )
Logs .
— O o
] > .
> @© Business o
kS 38 o Dashboards
) f__" % VIEW FOR BUSINESS USERS >
q Y = ShE @) +
Web & Social =HIVE =2 g E] @ Large Engine for Executive - -E:-_+i+ ] 6

w 2 5 Dashboards 8 +
= > @® Medium Engine for Marketing —
[0} O a e
S Q3 ()]

Third-P < =

ird-Party -
Data ) Application
% ACCESS LAYER FOR APPS }
AND REPORTING TOOLS
RDBMS
XLarge Engine for Customer
Other Data E Applications
Sources
P . 5
30 Confidential - Do Not Share or Distribute {4 Synaltic gd remio



Des Performances en amélioration constante

Benchmark mené avec

RenaisanceRe>

Premier fournisseur mondial de 4000
réassurance et d'assurance

Query Performance in Seconds

3000
2000
1000
33 3 <1
0
Before Dremio Dremio without Dremio with Dremio with
(Legacy On-Prem) Reflections Reflections Reflections Today
(2021) (2021) (2023)

o . .
{;ﬁ?Sgnultlc ﬁ/ dremio
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L'accélération des requétes permet une Bl en quasi temps-réel

Observabilité Accélération Autonome / Implicite
Observabilité en temps réel pour les réflexions, y
compris les informations d'actualisation et d'utilisation —— i 3 . .
_— Dremio crée/supprime automatiquement
= des réflexions pour accélérer vos
charges de travail
Recommandations

Recommandations automatiques de réflexion
basées sur la charge de travail des requétes

Settings 4 Reflections 8

2 Nods Actvy Q snaserveo Accoleration Status: Al | Refrosh Status: Al v | | Type: Al . (18 Manage Cotmns

3% Engines Name Type Dataset Last Refresh Job History

T2 Queves © dataset960.agg960 &7 Aggregation [} datasetsso 905KB 00:00:46

%, Engine Routing © cossetze0wee0 ] Raw [ aataseroso 799.60k8 00:0044 15 History

© ca12501960.2.903960 (5} Aggregation (] datsset980.2 819K8 00:0034

Mise a jour Incrémentale & Automatique
& 81 Applcations © cmaser960.2 awos0 ] Raw ) datesetss0.2 823K8 000044

@ Roles

2 suppont

Mises a jour automatiques incrémentielles et basées
sur les partitions lorsque les tables sont mises a jour

3 sat

Reflection Matching

Ameélioration de la correspondance de réflexion, des
conseils et de I'explicabilité (pourquoi cela ne
correspondait-il pas ?)

{?‘E{j‘Sgnultic ?ydremio
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Open Table Formats Réduire la maintenance et Améliorer DML

(7a

Performance

N

Ingestion

DML a faible latence

UPDATE/DELETE a haut débit : fusion a la lecture, suppressions d'égalité
Statistiques tables Apache Iceberg (puffin)

Index Z-Order

Partitions adaptatives

Ingestion partielle avec la clause SQL CONTINUE

Nouveaux formats et emplacements de fichiers

Conversions natives : Hive -> Iceberg, Object Storage -> Iceberg
Conversions natives : Delta Lake -> Iceberg

Ingestion optimisée des séries temporelles

Ingestion depuis Kafka

ICEBERGRJ) A\ DELTA LAKE

{4%Synaltic ¢ dremio
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Améliorations des performances, de la fiabilité et des colts

(F7a

Performance

A

=

®
Fiabilité

Réduction des Colits

@ Optimisation Plan d’exécution

@ Mise en cache de I'ensemble de résultats

@ Amélioration filtres “pushdown” et élimination des
partitions

@ Gestion et détections des Asymétries (Skew)

@® Nouveau lecteur Parquet et prise en charge de
RLE_DICTIONARY

® Amélioration des performances d'Apache Iceberg

® Annulation instantanée de requéte
@ “Spilling” pour tous les opérateurs
@ Allocation de mémoire dynamique en temps réel

® Compression améliorée pour Parquet avec zstd
® Support processeurs ARM

g 4 0y

Performance Plan
d’exécution

Performance Exécution

Performance I/O

Résilience compléte des
requétes (no OOM)

et une plus grande
simultanéité

Réduction de 40 % des
codts d'infrastructure

{E"ﬁSgnultil:

@7' dremio



La Fédération de requétes réduise l'utilisation de I'ETL

Requéte au travers de votre Data Lakehouse et vos Autres Databases :

Recently Shipped Q1 Q2 Q3

Snowflake connecteur New: OpenSearch Enhanced: Oracle New: Druid

DB2 connecteur Enhanced: MongoDB Enhanced: SQL Server New: Vertica
Dremio-to-Dremio connecteur Enhanced: Snowflake New: SAP HANA

Requéte au travers des multiples environnements
@® Multi-region
@® Multi-cloud
@® Hybrid cloud

{::,-::‘Sgnultic ﬁdremio
35 >



Expérience Améliorée pour les Analystes et les Data Scientists

Customer 360
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Details
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Amélioration des connecteurs

Dremio SQL Runner & Profiler Clients Arrow Flight SQL
@ Enhanced auto-complete (Q1) ® Power Bl & Tableau SSO (Recently Shipped) @ New Python integrations: pyarrow,
@ In-product SQL ref and tutorials (Q1-Q2) @® AWS QuickSight (Q2) SQLAIchemy (Q1)
@ Dataset cards (Q1) @ Superset SSO (Q3) ® Arrow Flight SQL for PBI & Tableau (Q2-Q3)
@ Query profiler recommendations (Q3) @ Parallel Arrow Flight SQL endpoint (Q4)

@ Persistent query tabs (Q3)
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Dremio Arctic est un Service de Gestion de Data Lakehouse

S Query Engines Q ssae é alill b/ __________________________________ |

Lakehouse Catalog Data Optimization

Tables and views in hierarchical namespaces

4 A Native Iceberg catalog (Delta Lake in roadmap) Automated data
'V optimization
Data as Code Governance & Security Automated garbage
collection
commits Fine-grained access control Aut ted data i ti
- Tags - : ; utomated data ingestion
?ﬁremlo Branches Commit/audit logs (roadmap)

Cloud Storage

Apache Iceberg Tables
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37 Confidential - Do Not Share or Distribute 1571Synaltic ?/d remio



AN

______ \

FRES CLEFS

1\



Des performances accrues pour un codt réduit !

4 2100 fois plus rapide
L'accélération des requétes (Apache Arrow, C3 et Data Reflections)

augmente les performances de 4 a 100 fois par rapport aux moteurs de
requéte simples.

Pour 90% moins cher

L'accélération des requétes se traduit par une réduction des colts de
75 % (4x) ou plus. Les moteurs élastiques offrent une réduction
supplémentaire de 60 % (2,5x) ou plus. Dremio est donc capable de
réduire vos dépenses d'infrastructure de 90% (4 * 2,5 = 10).

Source : Dremio, des performances accrues pour un co(t réduit - Synaltic
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ITERAP:

Reducing the Cost of
Cloud Data Analytics:
3 Architecture Choices

By Tomer Shiran
Founder and Chief Product Officer, Dremio
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https://www.synaltic.fr/partenaires/dremio-des-performances-accrues-pour-un-cout-reduit

Notre téléphone

0155 2889 40

Nos bureaux
24 Rue de l'église, 94300 Vincennes

Notre site web

www.synaltic.fr
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